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RESUMEN

En el presente proyecto se estima la clasificacion del cliente de la empresa IDESI
— Region Grau que concede créditos microempresariales en los sectores rurales de Piura,
como buen o mal pagador.

Con informacion histérica de IDESI, se busca obtener variables determinantes
para el modelo Credit Scoring que permita pronosticar la clasificacion del solicitante a
través de una probabilidad de riesgo, pues a pesar de realizar un filtro previo y una
evaluacion cualitativa y cuantitativa del solicitante, la institucion asume el riesgo de que
las cuotas no se cancelan de acuerdo con el cronograma de pago o simplemente no se
termina de cancelar el monto correspondiente al contrato, convirtiéndose en una cartera
pesada llegando dichos contratos a instancias judiciales. En tal sentido, la investigacion
busca que la empresa disminuya el riesgo en la concesion de un crédito.

Para tal fin se ha utilizado el modelo de regresion logistica binaria del software
SPSS el que ha generado 2 variables significativas para el modelo. Estas son: la
calificacion en el sistema financiero y el género del prestatario. EI modelo obtenido
pronostica correctamente el 69,5% de los casos en estudio.
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